
О подходах к синтезу случайных и решающих лесов (ММРО) 1

О подходах к синтезу случайных и решающих лесов
Дюличева Ю.Ю.

dyulicheva_yu@mail.ru
Симферополь, Таврический национальный университет им. В.И.Вернадского

Увеличение сложности структуры решающего дерева (РД) и умень-
шение его обобщающей способности наблюдаются при все более точ-
ной, безошибочной «настройке» РД на исходную обучающую информа-
цию. Такое поведение, характерное для большинства алгоритмов обу-
чения распознаванию, называется переподгонкой (overfitting) или пере-
обучением. Разработка критериев редукции (pruning) [5] и наращивания
(grafting) [9] ветвей решающих деревьев, а также алгоритмов синтеза со-
вокупностей решающих деревьев относительно «простой» структуры—
лесов — направлена на поиск компромисса между излишним усложнени-
ем структуры РД и получением как можно более высокой оценки каче-
ства решающих правил, синтезируемых по обучающей выборке.

Перечислим вкратце основные подходы к синтезу случайных и ре-
шающих лесов. Существенным требованием при построении лесов явля-
ется поиск и синтез различных решающих деревьев, входящих в состав
леса. Корректные на обучающей выборке деревья случайного решающе-
го леса (random decision forest), предложенного в работе [6], строятся на
подмножествах признаков, случайно выбранных из исходного множества
признаков. В работе [4] предложена модель случайных лесов (random
forests). При построении каждого дерева случайного леса осуществляется
выбор наиболее информативного признака на основе случайным образом
сгенерированного для каждой вершины РД подмножества признаков.
В работе [8] предложен алгоритм «дровосека» (lumberjack algorithm) для
синтеза решающего леса с переходами по ссылкам (linked decision forest),
основанный на анализе структуры РД с установкой ссылки перехода на
другое дерево леса при появлении в синтезируемом дереве одинаковых
поддеревьев. В работе [7] предложен эволюционный подход к построению
решающего леса. В работах [1, 2, 3] предложена индуктивная модель эм-
пирического решающего леса. При построении каждого дерева решающе-
го леса формируется область отказа. Для построения следующего дерева
леса используются признаки, не участвовавшие в обучении предыдущих
деревьев, и объекты, попавшие в пересечение областей отказа всех дере-
вьев, входящих в состав леса, после чего производится дообучение дерева
на оставшихся объектах обучающей выборки.

В докладе приводится сравнительный анализ описанных выше под-
ходов к синтезу случайных и решающих лесов, а также обсуждается ряд
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улучшений алгоритма синтеза эмпирического решающего леса, предло-
женного в работах [1, 2, 3].
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